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บทคัดย่อ:       

                การศึกษาครั้งน้ีมีวัตถุประสงค์เพื่อสร้างตัวแบบการพยากรณ์จำนวนผู้ป่วยโรคปอดอักเสบรายเดือนในเขตสุขภาพที่ 1 
และเปรียบเทียบตัวแบบการพยากรณ์ทั้ง 3 ตัวแบบ คือ Random Forest, AdaBoost และ XGBoost โดยใช้ข้อมูลรายเดือนของ
จำนวนผู้ป่วยโรคปอดอักเสบรายเดือนในเขตสุขภาพท่ี 1 ตั้งแต่เดือน มกราคม พ.ศ. 2556 ถึงเดือน มีนาคม พ.ศ. 2568 รวมทั้งสิ้น 147 
เดือน โดยแบ่งข้อมูลออกเป็น 2 ชุด ได้แก่ ข้อมูลชุดฝึกสอนตั้งแตเ่ดอืน มกราคม พ.ศ. 2556 ถึง เดือนมีนาคม พ.ศ. 2567 จำนวน 135 
เดือนเพื่อใช้ในการสร้างตัวแบบพยากรณ์ และข้อมลูชุดทดสอบตั้งแต่เดือน เมษายน พ.ศ. 2567 ถึง มีนาคม พ.ศ. 2568 จำนวน 12 
เดือน เพื่อเปรียบเทียบคา่ความถูกต้องโดยเกณฑ์ที่ใช้เปรียบเทียบความคลาดเคลื่อนของการพยากรณ์ คือ ค่าเฉลี่ยสัมบรูณ์ของ
เปอร์เซ็นต์ความคลาดเคลื่อน (MAPE) และค่าสมัประสิทธ์การตัดสนิใจ (R-Squared) ผลการศึกษาพบว่า ตัวแบบท่ีเหมาะสมทีสุ่ด คือ 
ตัวแบบ XGBoost โดยมีค่า MAPE ของชุดฝึกสอนต่ำที่สุดเท่ากับ 5.65% และ MAPE ของชุดทดสอบต่ำที่สุดเท่ากับ 7.71% มีค่า R-
Squared มากที่สดุเท่ากับ 96.08%  
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Abstract:     
       
               This study aimed to develop and compare forecasting models for predicting the monthly number of 
pneumonia cases in Health Region 1. Three machine learning models Random Forest, AdaBoost, and XGBoost 
were evaluated. The dataset consisted of monthly pneumonia case counts from January 2013 to March 2025, 
spanning 147 months. The data was split into two sets: a training set from January 2013 to March 2024 (135 
months) used to build the forecasting models, and a testing set from April 2024 to March 2025 (12 months) used 
to evaluate their predictive accuracy. Model performance was assessed using Mean Absolute Percentage Error 
(MAPE) and the coefficient of determination (R-squared). Results indicated that the XGBoost model outperformed 
the others, achieving the lowest MAPE values of 5.65% on the training set and 7.71% on the testing set, along with 
the highest R-squared value of 96.08%. 
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